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Overview | Topics

IKS centers & courses

1.Corpora & NLP

> Danish, English, German, American Studies

2.Corpus studies: e.g. Hatespeech, emojis
» Middle East and Muslim Studies

3. Word embeddings: Measuring stereotypes
» Culture & Technology

4. Distant reading: Danish literature

> e.g. H.C. Andersen, Pontoppidan, Comparative Literature

5. Gender studies

» Gender & Diversity, Uses of Literature

6. Corporate image profiling: Sustainability

» International Business Communication

7.Brand stereotypes: gender & age

> Business, Language and Culture



Part 1: Corpora & NLP

1. Why Corpora?

— Corpora are curated collections of language data (written, spoken, multimodal) addressing a specific set of sources,
languages or genres

- Corpora allow the extraction of structured and statistical knowledge and serve various purposes such as research,
development or teaching

- Corpora may be enriched with linguistic or extra-linguistic (meta-) information

2. Why NLP?

- Getting knowledge out of language data (corpora) is not like reading a book
— 1 billion word corpus = 10,000 books = 300 m of bookshelves = a lifetime of reading
- you need quantitative methods (informed statistics)
« optimally allowing targeted qualitative inspection
— you need to be able to finde patterns and structures

— you need to separate information from “noise”

3. Linguistic processing (NLP)
- determines what you can do with a corpus and how easy it will be
- Compilation: corpus cleaning, meta data
- Annotation: Linguistic category tagging and structural analysis
- Task specific markers
* e.g. sentiment markers, metaphor markers, task-specific ontologies



Annotation methods

 Manual (for small specialized corpora and/or special features)

e.g. multimodal corpora with video, dialects, prosodics

semantic training data: e.g. sentiment analysis, hatespeech

* Rule-based:

exploiting context, linguistic knowledge (lexica, grammars)
generative: HPSG, LFG
analytic/reductionist. Constraint Grammar (CG)

— transparency, traceable errors, genre-adaptable, interpretable

* Machine-learning

e.g. HMM-taggers, MALT-parser, LLM transformers and other neural network
architechtures capturing semantics through word embedding

growing context awareness (sentence/text embeddings)
predictive power

need for training data, issues with small or under-resourced languages



Constraint Grammar (CG)

(a) Wordform - can be a multi-word expression (MWE)

(b) Lemma - e.qg. ‘sei, sabe, sabia, soube, souber’ etc. -> ‘saber’ [know, get to know]
(c) POS - e.g. Noun, Verb, ADJektive, ADVerb, DETerminer)

(d) Inflection - e.g. PResent, NOMinative, Singular

(e) Syntactic function - e.g. @SUBJekt, @ ADVerbialL

(f) Secondary categories - e.g. <mv> main verb, <dem> demonstrative

(g) Semantic categories - e.g. <party>, <H...> person, <Q-> negative polarization)
(n) Dependency tag - e.g #2->5 (token 2 attaches to head token 5)

(i) Frames and semantic roles - e.g. <FN:attack>, 8AG, 8DES

() Long-distance relations: Anaphora, discourse structure, speaker attribution, e.g.
SOURCE, SPEAKER (IE verification, false news ...)

(K) Informational structure: Cast extraction, e.g. spouse_of, child_of, syn_name, soc.role



Lingsoft CG: who & what?

Lingsoft Proofreader Finnish for Sisulizer

2008 VISL grammar games:
99,00 € + VAT 23 %

More Sisulizer versions...

Lingsoft Svefix 2.2 for Microsoft Office Natural Knowledge

30,00 € + VAT 23 % - _ connexor

e e Machinese parsers

EEMAYE2MRT A0 - News feed and relevance filtering
[ Evaluate ] Add to cart >

Opinion mining in blogs
Science publication monitoring

RAMY RANS

Machine translation

Spell- and Grammar checking
Corpus annotation

Relational dictionaries: DeepDict

GRAMI RANS

.

Annotated
corpora:
CorpusEye

S ...
I




DanGram
GerGram

Preprocessing
cleaning, ocr, spelling
tokenization

semantic class

\J

names

verb frames
case roles



Danish sentence parse

I you [I] PERS 2P NOM @SUBJ> §COG #1->2

ved know [vide] <fn:know> <mv>V PR AKT @FS-STA #2->0

intet nothing [intet] <quant> INDP NEU S @<ACC SSOA #3->2

om about [om] PRP @<PIV #4->2

$, , [.] PU @PU #5->0

hvordan how [hvordan] <interr> <amod> ADV @ADVL> #6->10

kvinder women [kvinde] <fem> <H> N UTR P IDF NOM @SUBJ> SAG #7->10
i in [[] PRP @N< #8->7

Mjglnerparken Mjalner Park  [Mjglnerparken] <top> <Lh> PROP NOM @P< §LOC #9->8
opdrager  bring up [opdrage] <fn:teach> <mv>V PR AKT @FS-P< STP #10->4

deres their [de] <poss> PERS 3P GEN @>N #11->12
barn children [barn] <Hbio> N NEU P IDF NOM @<ACC SPAT #12->10
$, : [] PU @PU #13->0

lorteracister fucking racists [lorteracist] <N:lort~e+racist> <Hideo> N UTR P IDF NOM @VOK #14->10
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Annotation: semantics

semantic POS subclasses
¢ adverbs: <atemp>, <aloc>, <adir>, <aquant> ....

¢ pronouns: <rel>, <interr>, <dem>, <refl>, <quant> ...

semantic prototypes
¢ nouns: ~200 types: <Hprof>, <Vair>, <tool-shoot> ...

e atomic feature bundles: £hum, xanim, £move, *loc ...

¢ adjectives: <jnat> <jpsych> <jcol> <jshape> <jgeo> ...
semantic roles

¢ 15 core roles: §AG, §PAT, §TH, §REC, §COG ...

¢ 35 "adverbial” and meta-roles: §DIR, §DES ....

Framenet
¢ ~ 500 different verb frames, covering 9-14,000 verb lemmas



Dependency trees with semantics
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contextual rule examples

select POS=noun, if there is an article to the left

unigueness principle

¢ select a finite verb reading if there is no other finite verb candidate
without a comma or coordinator in between

¢ same for subjects, objects and other bound complements: only 1 per
clause

category variable unification

¢ choose gender and number in an np depending on the gender and
number of its head

¢ disambiguate for same semantic class in co-ordinated nouns, lists etc.

exploit verb frames

¢ choose subject and agent role for an np left of a verb belonging to the
“attack” or “build” frames.



Semantic disambiguation: Frames

« <fn:leave> stikke af (to run off)

« <fn:give> stikke ngn ngt [en @l eller en lagn] (give sth to sb)
« <fn:reveal&identify> stikke ngn [angive] (inform about sb)

« <fn:poke> stikke ngn [fx bi eller kniv] (sting sb, stab sb)
 <fn:vanquish> stikke et kort [trumfe] (trump sth)

Frame templates & dependency slot fillers
<FN:give/S§DON'H/D§REC'H/O§TH'cc>

— triggered by ditransitive valency and a dative object / receiver role (§REC)
<FN:poke/S§AG'H | A/O§PATH>
= triggered by e.g. an animal subject or a human (monotransitive) object
Preparations: Use semantic rather than syntactic depencies

Mark transparent nouns:
e.g. en slags x, en masse x, et glas x, en af x’erne, storsteparten af x’erne



TEFEFO®OF O IOG

Parser performance (GerGram)

Recall Precision F1
% % %
POS (coarse) 98.54 98.54 98.54
POS 96.94 96.94 96.94
+ inflection + lemma
Syntactic function 93.55 93.60 93.58
Dependency links 94.18 94.18 94.18
LAS (synt. + dep.) 92.02 92.08 92.05

All errors 91.32 91.38 91.35



Part 2:
Corpus studies & Hatespeech

Examples taken from:

* (a) Danish literature corpus (Gutenberg, Royal Library)
- ca. 510 novels and short stories, mostly 1800-1940

* (b) Information, newspaper corpus
- ca. 92 million words, 14,780 articles (1996-2008)

 (c) XPEROHS Social media corpus
- bilingual German - Danish
- Twitter (unabridged) & Facebook (seed pages)
- 3 billion words

 (d) Portuguese blog corpus (Santos, Woloszyn & Vieira)
- 2 billion words (2013-2018)



Search interface

USe
Y J@% \9@

Query
5Q

Don't detect CQL vs. plain text Don't wrap (..) within =s/=
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Sequential search (SQ):
(1) "Immigrant"-morpheme list (reg.ex.)
--> (2) animal (A[a-z]+) & subject predicative (@ SC)

o twittername = WeiBe PickUps sind nicht nur
: Die Fluchtlinge sind das neue goldene
: Die Flichtlinge sind das neue goldene

= Albert Rosti : « Der radikale Islam ist eine

Umweltsdue - sie neigen bekanntermaBen auch zum m Islamismus !

Kalb : Der Tanz ... = https:ezogoo.glofboN4jfDX
Kalb = https:==t.co=WCh0dzBUa5

Bestie ! » = Wer konnte der #SVP da wohl widersprechen 7

= twittername = Fliichtlinge sind die

Kakerlaken

Kt

direct: refugees are cockroaches

plarren durfen der Flichtling ist ne notgeile

Sau . = Aber dann rumheulen , wenn wer auch Meipunasfreiheit

! Alle Manner sind

= Die Bigotterie der Linken

Schweine , es sein denn es sind Flichtlinge

indirect: all men are pigs,

= Das sind keinme Flichtlinge , sondern islamische
Zuwanderern sind fur den syrischen « Fluchtling »
finden viel Geld - er hier ist halt ein schwarzes
, Unterwanderer , weil , die ficken alles ,

: Die Flichtlinge sind das neue goldene

Mann , ich mach sowas nicht ! = Das war so ein
sind doch nahezu alle tot , Drachengame totaler
= Guten Morgen , mein Chef ist auch so ein

o twittername = Islam ist

= Es sind die

oder Aleviten sind kein ilbel .

im m Krieg alleine zuriuck lasst = Ist ein feiges

unless they are refugees

Bastarde die alle deutschen Frauen als Nutten

Aras Bacho « Pogrom » . = https:ootwitter.come=ArasBachosstatus=927657436416266240
Schaf . = .

Esel , Schafe und was weis ich noch . = .

Kalb = via twittername

Flichtlingsschwein , basta !

krebs in Dauerwiederholung , Almangame komplett tot , Rumgeheule
Vogel , hat 5 Flichtlinge eingestellt . = Aber nicht weil
Krebs == = MZH210| 82X} Thomas Shelby : « Das heutige Familientreffen
wWolfe , Moslembrider und Wahabiziegenwemser .

Schwein und kein Flichtling ! = Sowas machen auch nur die Muslime



CQP search language:

SQ = [word="(Fluchtling|Einwander|Auslander|M[uo]slem|lslam).*"] expand to s;
SQ; [extra="(?:..* )?A[a-z]+(?: .*)?" & func="(?:.* )?<?SC>?.*(?: .*)?"]

|E;;;;w INFO TwW neue Art des Selbstmordes sie sind eine verlogene Ratte mehr nicht

|E§EEEW INFO Tw s ! = Der cis-Mann ist das Schwein , aber der Islam ist Frieden ! = https:=ctwitter.com=atheist
|E>cp:or't| INFO TW u Jetzt versteh ich das vllt - ist das eine Flichtlingskuh ? = Milch von gefloher Indll’eCt __are even blgger
|E>cp_0r‘t| INFO TW mal erwdhnt haben , dass Studenten noch griofere Parasiten sind , als Flichtlinge #jug parasites than refugees
|EEEEE} INFO Tw = twittername = Der Islam ist die neue heilige Kuh . = Emport sind einige , gehort wollen SI€ aper nicnht

|EEEEE] INFO Tw a Der Islamische Brickenkopf , ist der Wolf im m Schafspelz . = https:==t.co=Z7s5113LDvX

|EEEEE] INFO Tw = twittername = Islam ist der krebs der welt

|EEEEE] INFO TWwW ist nicht der Islam , die Tater sind « stumpfe Bestien » die keinen Platz in unserer Mitte haben ! = !

|E;E;EW INFO TW sind wird e d Flichtlingen besser gehen , sowie d Bienen , Schmetterlingen , Vdgeln——* Ao mleodoom

|E>cp?| INFO TW auf alle Moslems einzudreschen als wiren sie Hunde . = Ihr wollt ja auch nicht ... @ wild animal or a Muslim?
|E| INFO TwW gezeigt , merkt nur keiner , sie ist ein MAULWURF des tirkischen SALAFISMU Or rea”y both?

|E;E;EW INFO TwW dem Polizisten in die Hand : War das ein wildes Tier oder ein Moslem ? = Qder gar beides ?

|E;E;EW INFO TW . = wir sind lberschwemmt von Nutzlosen und Sezialparasiten und Islam ... = ne bin nicht Rassist , da meine Frau
|E;E;EW INFO TW = Islam ist der krebs der welt

|EEEEE] INFO Tw die Rechten freut das ja nur Manner sind eh Schweine die AfD besteht nur aus alten weifien Manmnern Ich wirde
|E;E;EW INFO TW bezeichnen , sind keine #Andersdenkende , sondern Schafchen , die blind der braunen Propagandamaschinerie folgen

o twittername = Islam ist der krebs der welt

=

| Export | INFO



Mouse-over inspection

[lex="(indvandr|flygtning|udlaending|muslim|islam]|arab).*"] SQ [lex="emo-angry.*"]

' [i] ® og splittelse og skabe en « dem-og-os-mentalitet » ... @ @ @ o & dkpol &&dkmedier

= ] & om muslimske forzldre , der tvangsgifter deres brune bern @ o &&dkpol &&dkmedier &&eudk

- [i] & og mest gemene over_for udlendingene pa samfu barn

& ] & - umuligt ... gi® mig navnet og jeg blokere Hbio Rk:Jg-:;[‘IPATﬂQ !

1 [[] & skal alle os svin rejse hen , hvis Danmark blive NEU IZ:}E):ENDM Kan vi bo hos twittername . o for han er jo e
- [i] & o twittername o tror vores politiker har solgt os :‘;‘; iber snart , der er flere dansker som vagner c
- (] & ? o0 2 o DF @ o Vi fejrer Tx udlendingestramninge 22-19 Muslimer : = cool , sd prever vi Eid-kage . ¢
1 (] & er et katastrofeomrdde og snart en muslimsk stat & & a

= O] & udlzndinge , men du plejer ikke at va&re sadan et r * * hul @

' [i] ® Han vil med sin religion bare have lov at gere hvad han vil @ @ @ Uuuud med ham . © Min pointe PU Lad os st
& & vil med sin religion bare have lov at gere hvad han vil @ @ @ Uuuud med ham . & Min pointe PU Lad os straf



[word="(Fltuchtling|Einwander|Auslander|M[uo]slem|islam).*" & func="<?SUBJ>*" & h_pos="V"]

F B R RBREREEREERIEIEREEREIEREREIEEIELEIR

=

In corpus: GER_TWITTER_20200306_A, Found 72303 results (72303)..

= twittername =

mal die « Auslander sind faul-Nazis » auf die «
= Ich wollte was abbeizen , aber ein

in Syrien . = Wenn Opposition gewinnt , tilgen

. = a ) Jugendstrafrecht , lasche Strafe , abbr )

= « Aus Rumanien : Zuriickkehrende

Auslander sind keine objekte die intergriert werden sollen ,

Auslander nehmen uns die Arbeit weg-Nazis » lassen = Und gucken .

Auslander hat mir den Abbeizplatz weggenommen = ( Anonymer
Islamisten eine 2000j3hrige christliche Kultur
Flichtlinge missen nicht fiur Polizeibegleitung zahlen .

Islam prigte sie , gilt strafmildernd .

Fliichtlinge werden { mit Po

, Deutschland Finanmziert , Medien berichten

Moslems =ind Terroristen|=

Muslims are terrorists

@steinbacherika = Aber sonst hiel es doch immer =«
, will die AfD genau das auch zementieren . =

= Wenn radikale

Claudia Mieth » = Was passiere , wenn die

= Die #IS

von #Rotherham Ober Rotterdam bis Berlin )
Angedrohte Hinrichtung : So leidet der britische
= Wie viele

o

Personen , Zellen , Wohnorte : Wie die deutschen

mit Deutschland ( 280 800 ) ja nur wenige

= « Ein
s Trinkwasser im m #Ruhrgebiet ? = Hafez : « Der
= Kanzlerin #Merkel : « Der

vorher lesen , damit man wversteht , wie dieses =

!' » = In #Leipzig beschimpften #Antideutsche

= Ware die Germanwings-Maschine ein

Islam gehort zu Deutschland

Einwanderung solle « der Nation » nutzen . = Whatever that means

Islamisten als « Scharia-Polizei » durch Wuppertal ziehen , wird
Fliichtlinge d.Vorschlag endgiiltig ablehnten , sei ungewiss » =

IslamistenJihadisten konnen genauso unfahig reimen ,

: Islam versklavt junge Madchen ! = #Pados

Flichtlingshelfer im m ISIS-Knast - Politik Ausland - Bild.de = Laut

Fliichtlinge kommen aus Syrien und anderen Landern ? = Wer nimmt
Islamisten verfolge

Islamisten vernetzt sind = http:o=spon.dezaelpi wvia twittername

= Bundesverwaltungsgericht

r Weltspiegel

wie der #KKK . = #MississippiBurnin

Flichtlinge zu versorgen . = 30 % mehr in

Auslander hat mir den Arbeitsplatz wegoenommen

A foreigner has taken my job
(away from me)

Islam ist in Europa schon lange keine Religion

Islam gehort zu Deutschland - das ist so . = Dieser Meinung
Islamgesetz » entstanden ist .

Islam nervt = http:oowp.me=pLuGG-rb

Fliichtlinge als « Scheiff-Araber » = https

Fliichtlingsboot im m Mittelmeer gewssen

aewww . jungewelt.de=2015:=03-18=025.php

, wlirde das ilbrigens niemanden
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"Immigrant” reg.ex. + subject, dep-head = verb, not passive, frame = attack

= #Limbach :

o #Langenfeld :

= #Hamburg :

e +

16-jahriger afghanischer

e #linz : 2
Irakischer
o &«

Abgelehnter

= #0ffentlichkeitsfahndung ! = Dieser

o #harau :

= #Hechthausen :

Turkischer

Somalischer

der versuchten Vergewaltigung - MutmaBlicher

refugee [animal-] pack

o Unna @ «

a Wenn ein

einzige Unterschied ist der , dass die « nur =»

= Sehe ich auch so .

s Tunis

o Der

Hauptstadt #Tunis hat ein mutmaflicher

= Deutschland eine Irrenanstalt . =

o Am m 3. August 2814 lberfiel der =

Flichtlinge sollen zwei Madchen sexuell =zttackiert haben = http:==n-tv.io=KfVzwd
Fliichtling als Seriensextater dberfihrt - attackierte mindestens

Auslander iberfallen junges Madchen frihmorgens , zerren sie

Fliichtling =ttackiert mit #Messer einen Iraner aus christenfeindlichen

Fliichtling = Eric X. ilberfiel

Paar im m Zelt - Frau ( 23 ) mit

Fliichtling aus Senegal greiff wg Beziehungsstress Polizel bei

herta i

Auslander ibe

Fliichtling

iberfallt #Billard-Lounge und

Hannoveranerin mit einem Messer und sie aus

y foreigner attacks 19-year-old
(girl) from behind, pulls ...

Fliichtling c=ht mit einem #Messer auf eine(

Auslander

greift 19-33hrige wvon hinten an

... takes 19-yr-old-she on ...)

, Zerrt si ... = https:eotwitter.comoio

Fliichtlings-Mob » greift Kneipen- und Kirmesbesucher an = twittername

Fliichtling die Roth ub

Einwanderer mit arabischen Namen schieft nachts mit min.

Moslem greift Deutschen an = -=

Fliichtling

.t und vergewaltigt missen die Kinder

20 Schissen

> geht auf « Flichtling » los

Refugee attack refugee
(Refugee goes refugee after)

n Flilchtlingsrudel greift Polizei an - Fir Ligenpresse nur « Junge Leute

Auslander =ngreifen und Sie fein raus sind .

Fliichtlingsrudel greift Polizei an - Fir Ligenpresse nur « Junge Leute

Islam wird Europa angreifen , dann geht “s hier rund

Islamist zwei Polizisten angegri

ffen und mit ...

: Islamist attackiert 2 Polizisten = https:==www.anton-hilft.de=tunis-islamist-attac

- nur

o http:eofb.me=2hczo9wWubv

Auslander schielfen im m Ernstfall natirlich viel leichter auf

Islamische Staat ( IS ) » das Hauptsiedlungsgebiet der ézidischen Minderheit



[© 1[0 +O 2 O 4

| Execute Search |
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Word | | O- Word | | O- Word |tFIuchtIing|Einwa| O=
[] —case, [ | —~diacritics [[] —case, [ | —~diacritics [] —case, || —~diacritics
Base | [0 - Base | | O Base | 10
[7] —case, [ | —diacritics [} —case, [ | —diacritics [7] —case, [ | —diacritics
Exl:ra| | [1= Exl:[‘a| | 1= Extr‘a|[HA][a-z]+ | 1=
[7] —case, [ | —diacritics [7] —case, [ | —diacritics [7] —case, [ | —diacritics
Part of Speech - = Part of Speech - 1= Part of Speech- [ -
[7] Noun [] Noun Noun
[} Proper Noun [ | Proper Noun — [ | Proper Noun o
|+ |+
Adjective Adjective — [l Adjective —
[} Pronoun more [ ] Pronoun more [] Pronoun more
[ Article [ Article - [] Article
[] Verb &4 [] Verb &4 [] Verb
[7] Adverb [ ] Adverb [ ] Adverb
[] Others more [] Others more [] Others more
|:| Morphology + 0= (+] [_] Subordinating Conjunction Morphology + -
- ; Coordinating Conjunction ;
Function - 1= (] Preposition Function + []=
] Subject more "] Numeral Semantic Role + [ | =
. [] Article
more
| Object ] Interjection | Dep Head | | Delete |
.| Predicative Tare Punctuation
[ Adverbial more [l Prefix
L Arg. of prep. more Morphology + C= Searching for
|| Adnominal HHore Function + (1= typical attributes
Prenominal Semantic Role + (-
[[] Postnominal
] Apposition more | DepHead | | Delete |
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searching variable, lexo-grammatically specified n-grams
ADJ @>N (prenominal) ADJ* (0O or more) N + "immigrant” reg.ex

simple concordance

= Wieder massenweise unterzuckerte Muslime unterwegs : « Fastenzeit beginnt - 7 strenge Regeln

a Liebe Muslime . = Ihr dirft jetzt auf keinen Fall an Fleischballchen

ihr die 111 Leute neulich entlassen , um diesen groBenwahnsinnigen Moslem durchzufuttern ? = Respekt !

im m Irak . = Jetzt sind Christen , Jesiden , moderate Muslime in Gefahr . = Aufstehen !

den Terrorismus in #Deutschland und wirkt gegen unschuldige Muslime und Frauen = https:==ot.co=WFclVTLWLO

= Werte Muslime in Europa ! = via twittermame

= Indische Muslime rasten aus , weil eine Aktivistin ein Ende der Tierqualerei

= Rayhana Sultan wird von wiitenden Muslimen vollgespamt , weil sie gestern in einer Doku lber Ex-Muslime

= twittername = SED-Parteischnchen zum m ilberzeugten Islamisten : Axel Mylius =

Der NDR-Rundfunkrat kritisiert die Einladung der| vollverschleierten Schweizer Muslimin

Interne Info aus Berliner Polizeifihrung : Tater tunesischer Moslem . = das der General

completely veiled Swiss Muslim-she

= Ein wahrer Muslim der das Wort Gottes wirklich predigt . = https:==t.co=bXMXxuGexb6

= Nicht jedes Magazin wie der SPIEGEL , der solche Moslems wie Hasnain Kazim einstellt , verliert jedes Jahr 15

und gleichzeitig einer von Rassismus betroffenen Muslima in der Bim beizustehen

in Ruhe dariber nachdenken . = Gilt fir jeden glaubigen Moslem als das wahre , und unabanderbare Wort Gottes . = https:=stwitter.cc

= Wie kritisiere ich den Islam , ohne glaubige Muslime zu verletzen 7 = So zum m Beispiel : http:==m.youtube.comswatch?v wve

o twittername = wieviele musl Fliichtlingsfrauen wurden nochmal von Deutschen wvergewaltigt bzw. ermordet

= Agyptische Muslime spenden Blut fiir die Opfer der Anschldge auf koptische

= #Wien : 16-jahrige Muslima sticht eine Frau nieder , weil sie sich won ihr beleidigt

= Selbst eine liberale Muslima aus der #SPD findet dieses Bild absurd ... = https:==t.co=EXJXvHAG]|

Ich war dabei . = Wann gibt es e.Aufstand aller anstandigen Muslime 7 = #lLieberberg

o Osterreich : Jeder dritte Muslim « hochfundamentalistisch » = Ich realisiere das immernoch

a2 Kluge Muslime laden die Menschen zum m Islam ein . = Dumme Muslime

Muslime laden die Menschen zum m Islam ein . = Dumme Muslime mochten direkt die Scharia einfihren . = Sieht das



Quantitative analysis / statistics
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AL In corpus: GER
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Left Context 1=34567>»
Right Context
Left Edge Export All
Right Edge Count n-grams
Dep Head | Export | INFO TwW Export n-grams
| Export | INFO Tw
| Export | INFO Tw
| Export | INFO TW
| Export | INFO Tw
| Fynart | TNER Tw  s0 wel ti
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Left Context
Right Context
Left Edge

Right Edge
Dep Head

Lemma w

Export n-grams

GER_TWITTER_20200306_A (10651)

frequencies: freq?/norm (freq/corp*10°9) fi
radikal 1507.55 (160.32) 9% [961]
jung 117.36 (77.24) 4.3% [463]
glaubig 8746.61 (52.55) 2.9% [315]
deutsch 87.21 (48.38) 2.7% [290]
liberal 332.87 (39.71) 2.2% [238]
ander 4744.54 (38.71) 2.1% [232]
friedlich 23.80 (26.86) 1.5% [161]
lebend 114.35 (26.2) 1.4% [157]
gut 0.45(21.86) 1.2% [131]
moderat 133.36 (20.52) 1.1% [123]
tirkisch 1086.08 (18.52) 1% [111]
illegal 7.15(18.36) 1% [110]
mutmapRlich 1009.22 (17.85) 1% [107]
gefdahrlich 917.10 (17.02) 0.9% [102]
lieb 23.35 (16.52) 0.9% [99]
kriminell 39.49 (16.19) 0.9% [97]
ménnlich 812.38 (16.02) 0.9% [96]
ganz “196]
konservativ so-called
bose dangerous
antisemitisch dear

einzig : criminal

echt 11. all

falsch 1.4 conservative
gewaltbereit 491 evil

arm 9.3 only
integriert 4.1¢ anti-semitic
fanatisch 215. real
arabisch 124.14 false

fromm 35.25 violent
militant 102.28 (9.1

GER_TWITTER_20200306_A (10651)

frequencies: freqZ/morm (freq/corp*107) freq/conc num
glaubig 8746.61 (52.55) 2.9% [315]
ander 4744.54 (38.71) 2.1% [232]
radikal 1507.55 (160.32) 9% [961]
tiirkisch 1086.08 (18.52) 1% [111]
mutmabBlich 1009.22 (17.85) 1% [107]
gefahrlich 917.10 (17.02) 0.9% [102]
mannlich 812.38 (16.02) 0.9% [96]
bose 778.88 (15.69) 0.8% [94]
gewaltbereit 495.83 (12.52) 0.7% [75]
liberal 332.87 (39.71) 2.2% [238]
zugewandert 296.53 (9.68) 0.5% [58]
antisemitisch 254.13 (15.52) 0.8% [93]
fanatisch 215.96 (11.68) 0.6% [70]
sunnifisch 211.64 (8.18) 0.4% [49]
gemalbigt 7.68) 0.4% [46]
sakular

strengglaubig

praktizierend so-called
syrisch dangerous
moderat ma!e
arabisch 1 _eVlI

o 1 violent

lebend 11 _ liberal
afghanisch 11 Immigrant

T 102 anti-semitic
orthodox 95.9 fanatic
muslimisch 05.99 (

deutsch 87.21 (48.307=—0 [290]
gewalttatig 84.71 (5.18) 0.2% [31]
afrikanisch 84.71 (5.18) 0.2% [311
antikapitalistisch 79.33 (5.01) 0.2% [30]




Concept
noun

indvandrer
[immigrant]

flygtning
[refugee]

udleending
[foreigner]

muslim
[Muslim]

associated Danish adjectives (translated)

FB: non-Western, criminal, illegal, Western, muslim,
unintegrated

TW: non-Western, illegal, arbejdslgs, Western,
muslim, criminal

tyvagtig [stealing], hjernelam [braindead], paedofil
[pedophile], fucking, satans [damned]

FB: so-called, Syrian, economical, real, criminel,
muslim, Palestinian

TW: Syrian, Palestinian, vulnerable, greedy, new, so-
called, under-age

fucking

FB: criminal, well-educated, "hardened"
(aggressive), unintegrated, so-called, resident, non-
Muslim

TW: criminal, well-educated, homeless, mediocre,
well-paid, non-Western

satans [damned], fucking, feel, veemmelig
[disgusting], forpulet [goddamn], morderisk
[murderous]

FB: strict/orthodox, bad, dear, extremist, unprovable,
non-Western

TW: religious, dear, moderate, secular,
strict/orthodox, renegade

fucking, ulaekker [disgusting], sindsyg [insane],
forbandet, satans [damned)], radden [rotten],
hjernedad [brain-dead], bindegal [raving mad]

Collocation search

ADJ + N

more & different (negative)
stereotypes for immigrant
and foreigner than for refugee.

distinct (negative) view on
Muslim



n-grams --> Inspection (quantitative-qualitative iterations)
Count Words
200  junge muslime = Liebe Muslime . = Thr dirft n Fleischballchen
182 radikale islamisten BER- JRNERE LS Y dear Muslims, if you A
177 radikale muslime : feel offended by our
148 radikalen islamisten 1o liebe Muslime , alles good-heartedness enke ich
125 radikalen muslimen ‘ch liebe Muslime ¥ W -
118 Liherale muslime t o Liebe Muslime ; wenn ihr euch durch unsere Barmherzigkeit beleidigt
68 falscher islamist
67 deutsche muslime = Liebe Muslime , ich fihle mich vom m Ramadan ausgegrenzt . = Konnen
67 lebenden muslime = Liebe Muslime , was machen eure Glaubensbrider hier ? = Ich dachte
63 gldubige muslime = Liebe Muslime , liebe Araber ! = Meine Weihnachtsbotschaft an euch
59 andere muslime
58 gefahrlichen islamisten t = Liebe Muslime , bitte respektiert das Recht auf #ReligionsFREIHEIT
56 radikale moslems o Liebe Muslime , wir Katholen haben den schiénen Brauch der Exkommunikation
53 mannliche muslime o Liebe Muslime , meint ihr jetzt die Geschichten oder den Koran 7
52 radikalen moslems
: : slime in Deutschland , die israelische Regierung ist Scheife
48 jungen muslimen dear Muslims
46 liebhe muslime (very often direct address) slime , wir europaer fordern euch dorthin zurick zu kehren
39 glaubiger moslem T LI slime , wir europader fordern euch dorthin zurick zu kehren
36 mutmalliche islamisten
) . . ike liebe muslime , dass ihr nichts damit zu tun ... o htips:oot.cochRYAgBCcO9wlL
35 illegalen immigranten
35 moderate muslime o Liebe Muslime , ich brauche Euere Hilfe . = Ich bitte um die Telefonnummer
34 konservative muslime + = Liebe Muslime , lasst uns mit diesen Deutschen nicht allein ? = Ihr
33 deutsche islamistin . . -~ ) L ) )
. , inz liebe Muslime verprigeln und die Polizei nichts tut , weil es ja
33 glaubiger muslim
33 radikaler islamist .er liebe Muslime wurden & Millionen Juden getdtet . » = Und alle so
32 glaubige moslems = Liebe Muslime wenn ihr euch irgendwie gestdért fiihlt dann verschwindet
31 illegale immigranten
£eg g o Liebe Muslime , dieser Mann entfernt Eure Tattoos gegen 58 Koranverse
31 radikalen muslime
30 antikapitalistische muslime
28 eingereisten muslime



Searching for negative (Q-) attributes only

Execute Search J

[© 1O +]O 2O 4

Word | =
[} —case, [] —diacritics
|0
[] —case, [ ] —diacritics
Extraloo = |[O=
[] —case, [ ] —diacritics
Part of Speech - -

Base |

[7] Noun

["] Proper Noun
Adjective

[] Pronoun

| Article

[] Verb

[l Adverb

[} Others

more

|E| Morphology +
Function -

more

["] Subject

[] Object

[] Predicative

[_] Adverbial

7] Arg. of prep.

[} Adnominal
Prenominal

more

maore

more

maore

more

[©1][0 +[O 7O 4

Word | (Fluchtling| Einwa| [ =

[[] —case, [ | —diacritics

Base | | =
[] —case, [ | —diacritics
Extra | [HA][a-z2}+ | =
[] —case, [| —diacritics
Part of Speech - []—
Noun
['] Proper Noun
[l Adjective
[ ] Pronoun more
[} Article
[] Verb
[ Adverb
[] Others more
Morphology + =
Function + =

Semantic Role + [ | =

| Dep Head | | Delete |

dangerous

evil
violence-prone
anti-semitic
fanatic

militant

violent
anti-capitalist
fundamentalist
unmodern
uneducated
former

criminal

insane
intolerant
reactionary

|+

gefdhrlich
bése
gewaltbereit
antisemitisch

fanatisch
militant
gewalttatig

antikapitalistisch
fundamentalistisch

unaufgeklart

ungebildet
ehemalig
kriminell

i

intolerant
reaktionar
durchgeknallt
link
kKonvertiert
islamistisch
Judenhassend

19199.62
14908.36
11746.38
7049.29
5014.98
2490.09
2049.64
1693.91
1506.35
1176.33
1084.10
095.64
0914.28
910.95
679.45
679.44
609.81
543.93
497.82
423.47
368.89

verfassungsfeindlich 339.72

kulturfremd

padophil
anschlagsbereit
gestirt

integrationsunwillig

judenfeindlich
faschistoid

riickstandig
hasserfiillt
arm

illegal
auslandisch

homophob
hassend

318.08
271.02
271.02
188.21
188.21
152.45
152.45
152.45
152.45
144.70
128.85
120.45
120.45
120.45

4.3% [101]
3.8% [89]
3.4% [79]
4.5% [106]
3.1% [73]
2.7% [B3]
1.4% [33]
1.3% [30]
2.1% [49]
1% [25]
1% [24]
0.9% [23]
4.3% [101]
0.9% [22]
1.6% [38]
0.8% [19]
0.7% [18]
0.7% [17]
0.9% [23]
0.6% [15]
0.6% [14]
0.8% [19]
0.5% [13]
0.5% [12]
0.5% [12]
0.4% [10]
0.4% [10]
0.3% [9]
0.3% [9]
0.3% [91
0.3% [9]
2.6% [62]
4.3% [101]
0.3% [8]
0.3% [81
0.3% [8]



Emoticons & emojis:
Sentiment & (Non-) Literality

Emoticon category |types by rank (other: < 1%)

emo-happy ©:) BT :-) ®O © :3:)) other: :-)) :]:-]:}:-]

emo-love OBLL<30 QBAOVDD

emo-laugh LAGO®OO

emo-sad WD (B® - OBABE
other: :<:-[ :@ :[ :-@

emo-horror DSB8 ®

emo-angry OOS@EBeI® other: & X(

emo-surprise RO

emo-wink ©;) @0;-) @R

emo-skeptical ORPOBOBOOBOE

emo-other ;=) ;)) <333 (intensifiers)

(emoticons only) ;-( ;( (combination wink+sad)
8D




Emojis as markers for indirect HS

1. HS using key words such as ethnic slurs (e.g. nigger) and stereotypical attributes (terrorist,
criminal) are easy to find / filter out, but indirect HS is more difficult (GermEval, Wiegand
et al. 2018)

2. Emojis can compensate for missing key words (similar word embeddings, Pereira-
Kohatsu et al. 2019), e.g.:

(a) direct: Aber ja , holt noch mehr Musels nach Deutschland rein ... &
(But yes, go get even more Muslims to Germany)

(b) indirect: Rentner sammeln Flaschen und Fliichtlinge leben auf groBem Full @ &-
(Pensioners collect bottles, refugees live rich)

(cl) irony: Unsere fiese, unmenschliche Regierung ist einfach zu gemein zu den armen
Fliichtlingen. :(
(Our nasty, inhumane government is simply sooo mean to the poor refugees)

(c2) irony: Flr die « Schutzsuchenden » gibt HH ca. 1 Milliarde pro Jahr aus . O Man muss
halt Prioritdten setzen . ©
(For the "refuge-seekers" Hamburg spends 1 billion a year. Well, you need to have priorities)

(c3) sarcasm: Die Asylanten sind fachkompetent, ganz lieb und es sind keine Kriminelle bzw.
Terroristen mit dabei. Wurde uns so versprochen © (The asylum-seekers are professionally
educated, nice people. No criminals or terrorists among them. Or so we were promised.)



Irony, search-constrained: lemma = "emo-(skeptical|laugh).*"

= . = Die Dame ist ja lbrigens selbst Immigrantin aber stolz auf FPO & & &

% Die unbegleiteten minderjahrigen Flichtlinge sollten sich doch haufiger rasieren damit das glaubhaft‘

= twittername = ich bin Aui unaccompanied under-age refugees should shave more often ...

o Die Flichtlinge sind schuld daran , dass jetzt kein Schnee fallt ...
= Ich bin fir die Aufnahme dieser Fliichtlinge . & = https:==t.co=ePtYRo9vIe

W

= Herr Altmaier will die Leitkultur zusammen mit Einwanderern erarbeiten ... & & & = via twittername
immer Konfliktpotential . = Merkel glaubt das der Islam sich grundgesetzkonform an die Kette legen 13Bt . ¥
= Flilichtling kehrt erholt vom m #Heimaturlaub nach Deutschland zuruck
Menschen zu gut , da es in deren Stadten wenig Auslander gibt ? @@ = Auch lustig weil man einerseits behauptet
o Der Grund bleibt derselbe - Immigrantes .
= Kommunen warnen vor Nachzug wvon Flichtlingsfamilien !
= Islamkritik ohne Aufwarmung der #Beschneidungsdebatte scheint nicht

= twittername = Weil der Islam nur von ahmadiyyas besteht bleib logisch & ein

#Befristung : Wie der Staat aus den meisten Flichtlingen Einwanderer macht . % = #kontrollverlust #Fluechtlinge

: Wie der Staat aus den meisten Flichtlingen Einwanderer macht . % = #kontrollverlust #Fluechtlinge

leugnen . = So sind sie halt , die kriminellen Auslander ! & | How the state turns most refugees into immigrants




Irony, search-constrained: lemma = "emo-(skeptical|laugh).*"
+ ADJ-prenominal marked as Q+ sentiment

s twittername = Der friedliche und

90er , hat manm sowas nicht gelesen ¥ Wohl damals
o Ach , die Reisewarnung betrifft also nur

= twittername = & Folgerung :

= twittername = Diese Wirstel suchen sich

= Schauble war ja auch d Meinung , ohne diese

tolerant Islam: Indonesia threatens ... | Der

o twittername = vielleicht die

twittername o « Da klappt es Uberwiegend mit den
o twittername = Ist es nicht vielleicht

o twittername = Und noch einer fur unsere
Schutzberechtigten strittiq , nicht der der

= twittername = Wer schon des Ofteren mit simpel

bei den #Jamaika Sondierungen : Nur 70.000

Because decent refugees

keep their family together oA

= twittername = Und die

= Der

daran , dass Weihnachtsgeld eine Beleidigung fir
= twittername = Elmas die

zZu winschen , & mal Uberlegen , das stellt diese

weltoffene Islam =& = = = =

wirkliche Fliichtlinge .

reiche Auslander & = =

glaubige Islamisten erzeugen Terror ( sonst wdaren sie nicht in Haft )
handverlesene Fliichtlinge aus und 6ffnen den Mund &=

grossartigen Einwanderung wirde Europa an Inzucht zugrunde gehen & = h

tolerante Islam = %= Z| = Wegen obszoner Bildchen : Indonesien drohte

strammen Moslems unter ihnen @ & & @ 7 = Das scheinen d Eltern zu be
neuen Auslanderm » = in Einzelhaft bekommt man wohl nicht soviel mit
besser Fliichtlinge auf sicherem Weg in unser Land zu holen , als sie au
glaubigen Muslime & & & = Wenn 's heiBft , ein Paradies mit Huris wink
anerkannten Fliichtlinge ... =

strukturierten Moslems zu tun , wundert sich nicht . =

neue Flichtlinge durch den #Familiennachzug . = = Abendessen in der

anstandigen Fliichtlingen die Familie zusammenbleibt &

mindergualifizierten Fliichtlinge stellen wahrscheinlich genau den Typus
neue Auslander des twittername Jeremy Morin steht heute Abend im m
glaubige Moslems ist . J

Gliubige Muslima & = &= &2 = Hahahahaha die Linke Sau

ehrenwerten Fliichtlinge auf eine Stufe mit dem IS .

zu winschen , & mal iliberlegen , d

Just think about it - that places these honourable refugees on par with ISIS

a twittername = Freie Fahrt fir

freie Islamisten = o




Part 3: Word embedding & Stereotypes
Similarity ranking and clustering

1.word embeddings are
- data-based, machine-learned word vectors
- in a high-dimensional contextual space, with coordinates computed from co-occuring words

- where the position of a word approximates its meaning, distribution and similarity to other words.

2.we used word2vec & tensor flow software for modelling

- using not words, but lemmatized and POS-disambiguated corpus data

- CBOW for smaller subcorpora, Skipgram for the entire corpus

3.usage examples:

- word similarity judgement

- synonym harvesting for further corpus searches
4.e.g. human noun similarity measures for German "Moslem" [Muslim]

5. > 0.8: Muslim [Muslim, spelling variation]

- > 0.6: Mohammedaner [Mohammedan], Muselman [Mussulman]
- Jude [Jew], Hindu

- > 0.5: Araber [Arab], Islamist [Islamist], Glaubensbruder [brother-in-faith], Salafist, Mufti, Alevit
- Konvertit [convert], Kuffar [AR:infidel]

- > 0.4: Schleiereule ["veil owl" (barn owl)], Marokkaner [Morrocan], Syrer [Syrian], Nafri [North-Afrikansw], Bosnier [Bosnian],
Dschihadist [jihadi], Serbe [Serb]

- Israeli, Viethamese

6. Verb similarity for "Moslem"

- durchdrehen [loose it], anspucken [spit at sb.], verkloppen [beat up], randalieren [rioting], bespucken [spit at] (i20 skip)



vector similarities for top negative emojis:
what is worse: being muslim or an immigrant?

de > da
45 slur
40 da > de
slur
35
30
25
20
15 B de maxneg
m da maxneg

10 de angry

S M da angry

0

& &
o‘-" > ‘& O
. @é@ P é“c”a a@&
5 & o
@}‘a

1. Vomiting emoiji: schlecht [bad] 25.7, bose [evil] 27.8, kriminell [criminal] 43.3
2. Angry emoticon: schlecht [bad] 19.7, bdse [evil] 24.8, kriminell [criminal] 26.5



Stereotype interpretation of word vectors

B x- & y-axis for measuring stereotype association strength
¢ polar/antonymic stereotype target for + or - values

¢ defined by individual word vectors or word vector bundles

B Examples:
¢ mand - kvinde [man - woman]
¢ ung - gammel [young -old]

¢ forurening,; fossil - vedvarende; gron; miljgvenlig [polution; fossil -
renewable; green; environment-friendly]

¢ sad/angry/skeptical emojis (-) vs. happy/love emojis (+)

B scatter dot for potential stereotype items (word 1...50) computed
as (x,y) with coordinates

¢ x=SIM(mand,word-1) - SIM(kvinde,word-1)
¢ y=S|M(ung,word-1) - SIM(gammel,word-1)
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Food: gender and health
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Drink: gender and health
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Gender stereotypes: associated adjectives

[sem="*(?:" )(jqualljpsych|jemol|jskill|jpower]|jsoc|jcog|jcom]|jsem)(?: |$).*" & pos="ADJ"]
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Derogatives: Target group (gender / immigration)
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Who are the foreigners and are they all criminal?
Immi SQ sem = Hattr/Hideo/Hnat, refugee — immigrant, criminal - nice

classical dan_twitter
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Western & Asian:
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Muslim in DK: clothing stereotypes
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Muslim in DK: actions
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Part 4: Distant reading

1. computational “overview” methods used for the
Interpretation of literary text or text collections

2. prepare focused inspection

3. compare authors, works or genres
4.topic identification

5. cast and character networks

6. linguistic patterns

/.vocabulary and lexical spread



Literature: H.C.Andersen 2hieie, oo
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IStS:

human protagon

H.C.Andersen works

which & where?

dan literature
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H.C.Andersen works: animal protagonists:
which & where?

dan literature
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Non-domestic animals in Danish authors

Hits/CWords/10k

B o [ o [ et ich N myth

Andersen

H.C. Andersen, Anton(ius) Nielsen: birds </ orm=

Carl Sgrensen: fish <Aich>
Adam Oehlenschlager, Tom Kristensen, Poul Martin Mgller, Hans Holten-Bechtolsheim: land

animals <Azo>



Religion in Danish literature: time axis

% Hits/CSentences

B helig I andelig [ religies jordisk | verdslig | syndig I vgudelig kirkelig [ vantro hedensk
2.5

2.0

search: <jrel> / <Drel> adjectives

less focus on religion over time

lowest during modernism (“det moderne gennembrud” 1870-1890)

‘hellig’ (holy) replaced by ‘andelig’ (spiritual) and the meta/topic adjective ‘religigs’ (religious)



Religion in Danish literature: authors

% Hits/CSentences

jordisk | verdslio [ syndia I uoudelig kirkelig | vaniro hedensk

I hclio I andelig [ religies

* Latin & psalms: Christian Falster 1690-1752 & B.S. Ingemann 1789-1862.:

hellig > verdslig > ugudelig (Ingemann: syndig)
* the philosopher: Ernesto Dalgas 1871-1899: hellig > religias > andelig

* lyric reflection: Helge Rode 1870-1937: religios > andelig (> hellig)



Flowers in Danish literature: the Romance

Search: Sem = <Bflo>, POS = N

% Hits/CSentences

I blomst [ rose-1 [ vicol tulipan [ tidsel | llic I anemone nellike N gaseurt akande

* Romance period: flower power, often roses
* Modernism: fewer flowers



Flowers In Danish literature: Authors

Search: Sem = <Bflo>, POS = N

% Hits/CSentences

I blomst I rose-1 N vicol tulipan | tidse! [ 'lic I anemone nellike [ gaseurt akande

S

1.6

* Most (generic) flowers: H.C. Andersen > Karin Michaélis
(> Chr. Molbeck > I.P. Jacobsen / Anton Nielsen)
* Over 50% roses: Adam Oehlenschléager > Chr. Winther / Sophus Claussen (> Henrik Scharling)



guantitative — qualitative inspection

Claussen - “rose” — concordance

sin Sevn , begav de sig til Hallerne ,| friske som to unge Roser
o Morgenens ferste | Roser var de - den redkindede , blomstrende Morgen | der opstaar
o Morgenens Roser !
o Maa jeg tage den ene af de blegrede Roser 7
Farve , 1 Ord eller Garning fortolket , at stre sine blege Roser duftende ud for alt Folket
o Hvor lyser du af Sommer ,|unge Roser , muntre Kjoler |!
@ Her er |Rosen , som jeqg loved ( kysser ham )
o Det er Freknerne Musman , Roser af det samme Blomsterbed
Marmortavler og Jarnkors var Ly for den solvarme Bl®st og Roser , hvorhen han saa , fine , blegrede Knopper og hvide ,
o Affaldne_Purpurdynger fra store , ormedte Roser dzkkede Gangene .
Et omhyggeligt dekket Aftensbord med varme Retter , Vin og Roser ved hver Kuvert var beredt de unge Gester fra Aasum i et
og de gennemsigtige Gardiner , og hvor man , pyntet med Roserne , spiste for aabne Vinduer , mens Solen gik ned bag
af landlig Sundhed og desende Lengsel , og solgte deres| Roser for erotisk heje Priser .
o deroppe 1 Alleen , hvor de mange Roser hanger ud over Plankeverket .
hendes Klmdedragt en veg Varme , en|Duft som af visnende Roser fromt udstremme fra hendes Legeme|... noget , der rerte ham
jeg saa mange|foraarskladte Skabninger med hede @jne og Roser paa Brystet .

» often metaphorical usage: kvinder = roser (women = roses), “roser til erotisk hgje priser”
* colour (blood, cheeks, sunrise), scent (= body, fresh vs. decaying), human conn.: ung, kys
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158

begegran

155

balgebla

160

chokoladefarvet

161

citrongul

162

dampgra

163

duegra

164

duggra

165

dunkelbla

166

dunkelbrun

167

dunkeltgren

168

dedsbla

169

dadsbrun

170

dedsmerk

171

dedssort

172

efterarsbroget

173

fakkelrad

174

farvestralende

175

fedtplettet

176

fiernbla

177

flueplettet

178

fosforbla

179

fregnet

180

friskred

181

frostrad

182

frostsort

183

fradehvid

184

fugtigt-sort

185

fyrremark

186

feestningsgra

187

gedebladsgren

188

glasbla

189

grabla

use of colour adjectives:

frequency (columns), lemma types (red), TTR (green), Guiraud (blue)

Andersen
216

0.0350 i

2.75

rds/10k

60

Pontoppidan
190
0.1670
5.63
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* whole corpus: 1253 different adjective lemmas, type/token ratio 0.0258
* Pontoppidan: 190 types, TTR=0.1670, Guiraud: 5.63



Part 5: Gender studies

1. Corpora can identify and quantify gender stereotypes
2. Diachronic corpora can document changes over time

3. Aliterature corpus can provide a meta perspective on
gender issues and a window into period-specific concepts

of gender
4. Example: Profession & gender



|prinsesse
|tienestepige
|skuespillerinde
|generalinde
|husholderske
|laererinde
|stuepige

damme

|sangerinde

kammerjomfru

—

|guvernante
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|kunstnerinde

kokkepige
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|malkepige
|amtmandinde
|pastorinde

borgfrue

Gender: women working (lit. corpus)

search: <fem> & <Hprof>

0.08
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Gender: women working (lit. corpus)

search: <Hprof> without <fem> [first 50, higher frequency than <fem>]
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Gender bias for professions: Twitter 2017-2023
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linguistic clues to profession gender stereotypes:
POSsessive pronouns

(® 1[0+ 2O * 10O+ 20 * ®1|/0+H0O?0 *
Word| | )= WDrd|Og ||:|- wmd|{hans|hendegj ||:|—-
[ ) ~case, | | ~diacritics |:| —Case, |:| -~diacritics |:| -Case, |:| -~diacritics
Base |Iaerer ||:|_. Base | ||:|_I Base | ||:|_I
[ ] ~case, | | ~diacritics |:| -Case, |:| -~diacritics |:| -~case, |:| ~diacritics
Extra | ||:|_. J Extra | |D_, JJ Extra| |D_, J
+ + |+ +
Sem | | - Sem | ||:|_. Sem | ||:|_.
Part of Speech - D—| Part of Speech + D—- Part of Speech + -
MNoun Morphology + [_- Morphology + |-
[] Proper Noun Function + - Function + [~
[ Adjective Semantic Role + [ Semantic Role + [_|-
[l Pronoun s Dep Head | Delete | Dep Head | Delete |
d |:| Verb ﬂ
|:| Adverb
D Others more

Morphology - [ -

|:| Gender more

|:| Number more
singular

o twittername o om , hvad en l®rer og hans elever siger til det twittername
To 15-4rige demt : o Truede med at sl& lzrer og hendes bern ihjel & utm_medium_twitter o

o En l®rer og hendes 6 mdr gamle babyen skal et Ar og ftre

at du ikke har last indl®gget omkring Jlzreren og hans undervisning i ytringsfrihed .......

srdan de md have varet overfor en brun lzrer og hendes brune klasse .



linguistic clues to gender stereotypes: pronoun subj

—

O

[[] -case, [[] -diacritics

O-

[[] -case, [[] -diacritics

O~

O
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Extra |

Sem |

Part of Speech +

Morphology + O-
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[ subject more
() object more
[C] Predicative more
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Free Adverbial (left)
Ll Subject Bound Adverbial (right)
(] subject Bound Adverbial (left)
O Object Bound Adverbial (right)
D Object Bound Adverbial (left)

[[) verb-integrated particle

() Arg. of prep.
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DAdnominaI more
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[] Adverbial Adject more
[J Argument of Comparison
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-

Dep Head | Sibling | Delete |

Semantic Role +

©1[0+{070+|
Wnrd| | [k
[ -case, [ ] —diacritics
Base |Iaerer |D—-
I:l —Case, D -diacritics
Extra | | =
Serm | | [k
Part of Speech - L
MNoun
] Proper Noun
[] Adjective
] Pronoun more
I:l Verb
|:| Adverb
D Others more
Morphology - L=
I:l Gender more
D MNumber more
singular
[ plural
[] ambiguous
"] Definiteness more
D Case maore
Function - L
D&uhjerf more

Full Subject (left)

|| Full Subject (right)

D Provisional Subject (left)
[ Provisional Subject (right)
[] situational Subject (left)
D Situational Subject (right)

[SECESE[eE
Wurd| ||:|_,
[] ~case, [] ~diacritics
Base | ||:|_,
|:| —Case, D -diacritics
Extra | ||:|_.
Sem | |D_.
Part of Speech + =
Morphology + [
Function - M-
Subject more
j | Object more
|:| Predicative mare
|:| Adverbial mare
[} verb-integrated particle
[] Arg. of prep. more
|:| Adnominal mare
[] Apposition more
[] Adverbial Adject more

[] Argument of Comparison
|:| Predicator

more
D Others mare
Semantic Role + o

Dep Head | Delete |

B

ects

© 10 HO 2O *
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(] Object more
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|:| Predicator more
D Others more
Semantic Role + =

Dep Head | Delete |

(nar en) leerer SUBJ> har FS-ADVL> fri, har hun <SUBJ (fri)

+



Linguistic clues to profession gender stereotypes:

o twittername o Og nar

dder idr=t

emskolen

o 0g hvis

0 Hvis_ikke

erne i klassen . o NAr

pronoun subjects

l=reren opdager det , sa bliver hun p&nt tret af moderen ** o Tro mig !
l=zreren skal opfylde T®lles mal , kan han med fordel bruge en mobiltelefon . o Ikke i1 alle
lzreren kan handtere det , burde han aldrig have wvalgt den profession . o Fej !

lzreren ikke har tid , bliver han usikker pd sig selv og sine omgivelser . © Vi ger meget

ername o (g

u at hvis en

l=rer kommer i Folketinget , og gerne wvil blive ved m at undervise nogle gange , sa ska hun

ieden . o Lige_s&_snart

lzreren kiggede vak gjorde hun som det passede hende . o 8 Ar gammel og megase]

o0 Hvis bare

lzreren havde haft en pistol i skuffem , sa havde hun kunnet forsvare sig mod den seksdrige

ionsens med at « ndr en

o Selv_om

den russiske

ar til krigen ? o Hvis

lzrer har fri , sa har hun fri =» . o Men det ger hun simpelthen . o Husk lige det
l=rer er okay , er han alligevel malplaceret , det er en sk®ndsel at en skoleleder

lzreren er pro_Putin , skal hun naturligvis ikke undervise ukrainske bern

ise ,| men nir selvsamme

lzrer underviser i russisk historie og Kultur sd er hun s& far off ufelsom og empati forlad




women working: in-house or out-house
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Part 6:
Sustainability
&

Corporate image profiling



Count Words tt t 1 t . kit k I b
, uanttative Corpus inspection. gkKoiogl
246  gkologisk landbrug
129 gkologisk vare - ™ i N
o o gr S n-grams: re:tanve flrequer|1\|cy
okologisk produktion :
gisk p “gkologisk” + N of corre ates (N)
83  gkologisk landmand - (in-corpus) dAni Blttar
. — - o i [ Download TSV 4, ]
77 ﬁkﬂ]ﬂglﬁk produkt _— (neW) com Ounds 1to 51 of 1615 (X 6577)
62 okologisk fedevare <F gk E*>
. . ‘GKO+. E E g E
61 skologisk landsforening - it = = & 3
_— £ c - E
50 skologisk mad S \ 'E.- "E- g
= —
. = =
43 gkologisk bomuld okoflipper 178.25  125.45 5.83 0.3% 30 = U
43 ﬁkﬂlﬂngl{ kod eko-landmand 169.20 121.27 5.64 9.3% 29
39 gkﬂ]ggisk rad-1 spisemzrke 372.20 178.84 3.69 0.3% 19
] ] eko-landbrug 246.21  117.09 5.44 0.3% 28
29 gkologisk gris mejeriproducent 563.57 174.78  4.08 ©.3% 21
. ko -maelk 82.46  108.73 5.06 ©0.2% 26
29 okologisk maelk bomuld-2 245.38 125.09 10.11 0.8% 52
28 ﬁkﬂ]ﬂgiﬂk f["l_lgt okomerke 56.70 164 .54 4.86 B.2% 25
] = polykrise 327.29 81.81  3.31 0.3% 17
26 ﬁkﬂlﬂglﬂk Drﬂducent ekohene 368.01 92.00 4,28 0.2% 22
. . | team 321.06 80.25 1.75 0.1% 9
24 skologisk drift ekoked 222.20 92.00 .28 8.2% 22 FrivEryErean
. landb 67.89 79.93 1@0.14 7.8% 515
21 skologisk areal pkotosse 351.28 87.82 .08 2% 21 SErcs:
21 okologisk grentsag ako-dag o s e luksus-ide 237.82 59.45 8.97 0.1% 5
21 okologisk svineproduktion y iGiEs
g P R — - T babyTskjorte 198.19 49.54 ©.97 0.1% 5
21 okologisk ag-1
: : P e e e s CBD-pasta 190.26 47.56 0.78 0.1% 4
20 @kologisk tilstand
] g mejerisheik 190.26 47.56 ©0.78 0.1% 4
. . - Ardkylli 152.21 38.05 0.78 B.1% 4
19 ﬁkﬂ]ﬂglsl{ senqetﬂj akoke 284.40 71.09 .31 .2% 17 gardeylling
18 ﬁkﬂlﬂgiﬂkk\-’lling pkosvin a7 .87 71.09 .31 Lo 17 rajsvingel 152.21 3B.065 0.78 0.1% 4
17 okologisk katastrofe oko - kampagne 184.44 66.91 11 0.1% 16 cannellini-banne 142.69 35.67 0.58 0.0% 3
17 okologisk ke oko-mad 125.77  66.91 41 @.1% 16 landsforening 7.33 28.93  6.03 0.5% 31
16 okologisk able
g skobonde 184 .44 66.91 -11 1% 16 ®g-1 20.62 28.45 32.67 2.6% 168
14 okologisk honning
] okokylling 267.67 66.91 11 A% 16 landbrugsfzllesskab 7.56 26.75 0.58 0.0% 3
14 okologisk mat-2
. ekoko 250.94 62.73 .92 0.1% 15
14 skologisk ravare me1k 22.80 24.34 30.14 2.4% 155
13 gkologisk gard okokollaps 250.94 62.73 92 0.1% 15 bulgursegment 0.00 23.78 0.39 0.9% 2
13 ﬁkﬂlﬂgiﬂk iuletree ekosamfund 59.35 62.73 .92 1% 15
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, der Iovede medvind p4 cykelstierne ... men den hopper
o Det er ikke kun

o Haveekspert o Det er ikke kun
lad os blive ved med at vaccinere danske bern - g®lder ogsa
o twittername o gidr GonHo hele wvejen og stemmer o

o Kan man vare

o twittername o De raverode

o 0Og at spedningen kunne vare undgdet hvis_ikke

. o Det er wvist kun Greenpeace der tror pa den o Og sé

o twittername o Som forsegende werende politisk korrekt

lige i skabet o Det dyrefri landbrug er nytznkning . o
o S4 er der lagt i kakkelovnen til alle

synes folk skal fratages billige flyrejser . o Egoistiske
o twittername o bestdr det sindssyge 7 o Altsd udover at

sig ansvaret og sk:lder dig ud for at vere kommunist ,

o twittername o en

politisk uvidende studerende , cyklende storbymennesker ,
twittername o er et af verdens rigeste lande , og sd pastéar

o Fedt , du skal ikke tro du som

ekoflipperne jo altid op #

ekoflippere , der dropper gift - almindelige haveejere valger det ogsa
ekoflippere , der dropper gift - almindelige haveejere valger det ogsa
ekoflippere ! o &&dkpol o %AG6slinger ? o & utm_campaign_buffer
ekoflipperne

okoflipper , samtidig med man har tatoveret et facebook like pd

okoflippere sku twvinges til at cykle&lt ; o & 1t ; o De skal ikke
okoflipperne havde fiet forbudt afbrznding om wvinteren der ellers wille

okoflipperne

okoflipper der dog altid sztter smag over etik - eko muscavado sukker

Okoflippere , klimatosser og fuglekiggere , l®=s ! o Den danske
okoflipperne , miljetosserne , klimaklovnene og plantekostprofeterne . o
ekofTlippere

v

okoTlipperne og klimatosserne ikke spise dansk 7 o

skoflipper eller regfrifanatiker =

skoflipper !
skoflippere der tror at DK kan redde verdenen , generelt naive , der
ekoflipperne , at vi ikke har rdd til de skidedyre eko varer . o Sludder

skoflipper er bedre end andre o twittername



Sort Mz
(re o e Jes)
Field

Baseform / lemma

Dependency head field

By
Left context
Right context
Left edge
Right edge

Offset

0

Collapse case
Collapse diacritics

Vector plottable

Group By[=

Compare frequencies

By attributes

publisher

-1

(=]

por_blogs
1to 51 of 73 (£ 329)
Token
Vale
Samarco
MMX

Anglo American
Kinross

Belo Sun

SAMA

Yamana Gold
Alcoa

BHP Billiton
Paranapanema
Vale 5.A.

Vale do Rio Doce

G: freq®/norm

66538.

1375749,

23576.

42552.

142604.

39002.

34968.

59651.

227.

8775

a7 .

455,

48

19

88

36

60

a7

18

606

12

.67

46

.0e

89

C: freq*/norm

56411.

179434,

19991.

16339

18599

5087

4560.

7780,

607 .

1144,

347.

609.

14]

62

62

.49

.47

.03

79

17

33

58

65

.be

82

ldentifying mining companies in the corpus
[lex="mineradora" & pos="N"] [pos="PROP"]

Download TSV .,

o
c
o
=
o
[
=
.92 32
.89 27.
.85 5.
73 4.
.34 1.
.22 1.
el
.22 1.
sl e
B b7 A -
i b
BT ¢
Sa bt

=

=
.2% 106
T% 91
% 17
8% 13
8% 6
2% 4
2% 4
2% 4
9% 3
9% 3
9% 3
9% 3
9% 3

Compare?

oo oo oocoocooo oo



Profiling through associated concepts: Samarco

or_blogs
por_ g [ Download TSV &, ]
1to 51 of 1321 (2 4938)
Token § g E E 'E
£ c = = a
" " =3 E
g g £ g
& & ks
L] J
barragem 167.23 483.42 11.73 4.3% 210
empresa i.e1 2.56 7T.60 2.8% 136
mineradora 693.78 425.50 6.99 2.5% 125
rompimento 125.056 117.432 6.99 2.5% 125
rejeito 659.37 366.68 4.53 1.6% 81
lama 21.87 20.14 4.14 1.5% 74
dia e.11 0.89 3.58 1.3% 64
desastre .0 ..
dam, mining,
mG &.
break, wast, mud,
vale 1.8 =
disaster, tragedy,
mineracao 25.0 government
tragédia 2.72 3.21 2.490 ©.9% 43
acgao 0.34 0.21 2.24 ©.8% 40
governo e.87 0.32 2.24 ©.8% 40
rio 0.48 0.62 2.12 ©.8% 38
novembro B.45 8.¥y3 2.07 ©.7% 37
fundao 4.72 50.73 2.1 ©.7% 36
agua 8.20 .15 2.01 ©.7% 36

projeto
regiao
crime
area
risco
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obra
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valor
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comunidade
impacto
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1.23 8.4% 22 SearCh:
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1.17 8.4% 21 pOS:"PROP"]

1.17 8.4% 21 SQ [pOS:"N"]
1.12 8.4% 20
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Company image ranking with user-defined vector axes

B Xx-axis
¢ toxic (-) vs. macrobiotic (+)
¢ j.e. defined by individual word vectors
B y-axis
¢ sad/angry/skeptical emojis (-) vs. happy/love emojis (+)
¢ here: defined by vector bundles (averaged)

B scatter dot for company name CN computed as (x,y) with
coordinates

¢ x=SIM(baeredygtig,CN) - SIM(forurening,CN)
¢ y=SIM(emo-happy.*,CN) - SIM(emo-angry.*;emo-sad.*,CN)



Green | sustainability image: DK, cars & ol

dan_twitter
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Sustainability image: Magnificent 7 | Tech - Oll companies
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Mining companies: Impunity vs. Accountability
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Part 7: Social brand profiling (gender & age)
<pbrand> PROP

por_blogs
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ADJ - velho_ADJ
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Brand image: Cars
gender & age
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Brand image: Mixed

gender & age

por_blogs
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young

Brand image: Social Media
gender & age

, por_blogs
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» Reddit_PROP
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Conclusion

. Large corpora can be used not only for linguistic purposes, but also
for a large variety of humanistic research goals relating to literary,
cultural or social topics

. Linguistic annotation (and a search interface exploiting it) make it
possible to identify the nature and usage of

- the word clusters, notions and concepts involved
— possible stereotypes related to the area

- the association strength between concepts and perceived
attributes

. Qualitative inspection of large text collections is only possible in a
meaningful way by first running a quantative analysis: statistics, co-
occurrences, visualisations ...

. Outlook
- prepare dedicated subcorpora por certain topics or periods

— establish a “monitor corpus” harvesting CMC data every day
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parsers: edu.visl.dk (pt,en,de,da,es,fr,it,eo,sv,no,nl)
corpus search: corp.visl.dk (Corpus Eye)

email: eckhard.bick@gmail.com
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